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Artificial
Intelligence

Machine
Learning

Deep
Learning
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Other Methods (SVM,
Descision trees, etc).

Supervised Learning

Deep Learning
Machine Learning

Unsupervised Learning Other Methods

Artificial Intelligence

(Al) Other Methods

Knowledge-Base

Other Methods
System

De que hablamos cuendo hablamos de Deep Learning
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Es una pelicula excelente, si lo
que quieres es perder el tiempo
y tienes poco cerebro.

<

slnteligencia?
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Encontrar caracteristicas en textos,
senfimiento , etc.

Machine Learning

Automatiza el procesamiento y se basa en la

Deep Learning : - L
clasificacién estadistica.

Estas técnicas existen desde hace mucho tiempo!

5Cual es la real diferencia?
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https://www.google.cl/search?newwindow=1&q=diferencia&spell=1&sa=X&ved=0ahUKEwjJl7ffqL7XAhUHgJAKHSOSCCcQvwUIISgA

Deep Neural Networks

Medium Neural Networks

.. Shallow Neural Networks

Performance

Traditional Machine Learning

WEB /
7

Data

5Cantidad de Datos vs Calidad de Datos?
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Redes Neuronales
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Perceptron
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Perceptron
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W*X+b =Y

Funciones de activacidn
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Funciones de activacidn
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0 for <0
HEE T =

Logistic (a.k.a
Soft step)

Rectified
Linsar Unit
(ReLl)

0 for <0
x for 20

Rectified ar for <0
Linear Unit x for 20

Exponential

ale* —1) for z<0
Linear Unit

x for >0

SoftPlus

1

r(z)—x2+l
0 for <0
for >0

fi(z) =

f'(x)=

for 20

fl(z)+a for <0
1 for >0

fi(z) =

5
{ for 2 <0
{

fl(z) =

l+e"

Funciones de activacidn
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Funciones de activacidn
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very high learning rate

low learning rate

high learning rate

good learning rate

epoch

La red no puede aprender mas que los datos
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XOR
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(1)
x.l — o relu((0*1)+(0*1) +0)=0

(1)
x2 — o relu((0*1)+(0*1) +(-1))=0

N
Y = idem(0*1 + 0*-2+0) =0




(1)

)

x2 — o relu((1*1)+(0*1) +(-1))=0

'| relu((1*1)+(0*1) + 0) = 1

1
(1)

A\
Y = idem(1*1 + 0*-2+0) = 1




(1)
xl = () relu((0*1)+(1*1) +0) = 1

(1)
x2 — 'I relu((0*1)+(1*1) +(-1))=0

A
Y = idem(1*1 + 0*-2+0) = 1




(1)

)

x2 — 'I relu((1*1)+(171) +(-1)) =1

'| relu((1*1)+(1*1) + 0) = 2

1
(1)

A\
Y = idem(2*1 + 1*-2+0) =0




i Veamos otro punto de vista |
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Segundo con segundo

(D (2) 32+ 2.1 + 1.3 11
3) X t@j =(1.2 + 1.1 + 3.3)=(12)
1 (3) 02+ 21+ 1.3 5

i Veamos otro punto de vista |
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v=W*x+Db

u = relu(v)

Q:Uu

De forma general




3Pero que son esas capas?

viomasyv.net



Visto en capas .....
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Visto en capas .....
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Hiper parametros
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sRedes que generan Redes?
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Problemas
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Funciones

&
%
Softmax Funetion

EX'D( ) i=0,1,2,..
F(X) - : k

K

S Exp(X))
]=0
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Entrenamiento
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Y por donde comenzamos?
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Ahora debemos achicar el error

Costo

Paso de
aprendizaje

Minimo

Valor inicial
Random 6

Ahora entrenamos con descenso de gradiente
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Gradiente = Derivar
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Starting pt.

A"

=

\-
-

~Y Global minima

Descenso estocastico de gradiente
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Descenso estocastico de gradiente
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1) Se elige una salida valida y una entrada valida
2) Se hace el calculo al revés en la red , por cada gj en cada capa se computa gj basado en unidades de fk de

la capa anterior /

g, =0 \um+2ujkfk
k

3) Se obtiene la prediccion y el error
4) Se propaga el error por cada unidad gj en cada capa

Back Propagation
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OVERFITTING

OPTIMUM

Optimizando NN

UNDERFITTING
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